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针对自适应滤波的组网雷达欺骗干扰优化策略


王布宏，黄天奇，田继伟
（空军工程大学 信息与导航学院，陕西 西安　７１００７７）

摘　要：针对组网雷达系统在跟踪目标发生机动时采用自适应滤波来估计目标状态的特点，在点迹融合
数据处理结构的组网雷达基础上提出了一种欺骗干扰优化策略。根据状态和量测方程描述了组网雷达跟踪

目标的模型，同时建立了跟踪机动目标的自适应滤波模型。在此基础上，建立了欺骗干扰模型，并在目标机

动检测约束下，推导了虚假目标欺骗干扰对于组网雷达融合中心的自适应滤波估计误差协方差的影响关系

式。用误差协方差矩阵的迹来量化欺骗干扰效果，并以此为优化的目标函数。使用矩阵Ｓｃｈｕｒ补理论把约束
条件转换为线性矩阵不等式，将欺骗干扰优化策略转化为求解半定规划凸优化问题。仿真结果验证了所提

欺骗干扰优化策略的有效性。
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　　空天非合作目标的多样性、复杂性与作战使
用的灵活性，预警探测环境的综合性、快变性与难

以预测性，情报保障需求的实时性、连续性与高精

度性，给以单雷达探测为主体的预警探测系统提

出了严峻的挑战，另外传统雷达所面临的“四大

威胁”（电子干扰、隐身目标、反辐射摧毁和低空

突防）也促使组网雷达成为现今雷达的发展热

点［１－３］。组网雷达系统是对异地部署的，不同体

制、功能、频段、精度和数据率的单一雷达进行实

时远程控制和点迹集中融合处理，将指定区域雷

达群的多部雷达装备以组网探测模式进行资源整

合，形成一部具有高精度和高数据率的“可编程

大雷达”，实现探测效能的综合集成［４－５］。它可

以提高在复杂实战环境中对空中非合作目标的集

群探测能力，增强雷达情报的准确性、连续性和时

效性，因而组网区域整体抗电子干扰能力显著

提升［６－７］。

因此，如何对组网雷达进行有效的欺骗干扰，

成为当今研究的热点问题［８－１０］。文献［１１］按照
视线法则推导了多架电子战飞机（Ｅｌｅｃｔｒｏｎｉｃ
ＣｏｍｂａｔＡｉｒＶｅｈｉｃｌｅｓ，ＥＣＡＶ）编队飞行的一般运动
学模型，提出了把 ＥＣＡＶ从给定的任意初始状态
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转换到欺骗干扰队形的控制方法。文献［１２］提
出了按照比例导引法生成虚假航迹的方法，并建

立了一个新的性能指标来评估虚假航迹的一致

性。文献［１３］在多站雷达中各雷达站相距不远
的条件下，从空间分辨单元的物理含义入手，推导

出了多站雷达在一定空间分辨率下，转发式干扰

能对其进行有效干扰的条件。文献［１４］研究了
雷达位置侦测误差和ＥＣＡＶ预设位置误差对欺骗
干扰的影响，提出了一种针对组网雷达航迹关联

检测的偏差补偿机制。文献［１５］针对现有研究
的主瓣航迹欺骗干扰技术进行航迹规划时只考虑

了运动参数限制和以单部干扰机为主的情况，提

出以航迹关联准则为参考设定虚假航迹的方法，

在此基础上推导ＥＣＡＶ运动参数和干扰信号调制
参数。文献［１６］通过分析 ＥＣＡＶ路径控制参数
的动态约束条件，将产生虚假航迹的动力学模型

状态和控制矢量替换为一个单自由度向量，提出

了产生有限时间和无限时间的虚假航迹欺骗干扰

方法。

然而现有的研究工作成果缺乏考虑欺骗干扰

产生的虚假目标发生机动时对于组网雷达系统滤

波估计的影响分析，以及相应的欺骗干扰优化策

略。ＥＣＡＶ编队对组网雷达实施迫近式支援欺骗
干扰的目的在于产生虚假目标，诱使雷达对其进

行测量和跟踪，在组网雷达融合中心形成稳定虚

假航迹，维持较高的航迹精度，保证航迹不被撤

销，以制造虚假空情，迷惑或误导敌方，为我方飞

机突防行动创造条件。

为此，本文从理论上推导了在目标机动检测

约束下，虚假目标欺骗干扰对集中式组网雷达自

适应滤波估计误差协方差的影响关系式，用误差

协方差矩阵的迹来量化欺骗干扰效果，并以此为

优化的目标函数，使用矩阵 Ｓｃｈｕｒ补理论把约束
条件转换为线性矩阵不等式，将欺骗干扰优化策

略转化为求解半定规划凸优化问题。

１　组网雷达系统模型

１．１　标状态和量测方程

点迹融合数据处理结构的组网雷达基于状态

变量法跟踪运动目标的状态方程［１７－１８］为：

Ｘｋ＋１＝ＦｋＸｋ＋Ｖｋ （１）
式中：Ｘｋ是 ｋ时刻的状态向量；Ｆｋ是 ｋ时刻的目
标状态转移矩阵；Ｖｋ是零均值、白色高斯过程噪
声序列，其协方差为Ｑｋ，即Ｅ［ＶｋＶ

Ｔ
ｊ］＝Ｑｋδｋｊ，其中

δｋｊ为ＫｒｏｎｅｃｋｅｒＤｅｌｔａ函数。

δｋｊ＝
０ ｋ≠ｊ
１ ｋ＝{ ｊ

（２）

因此过程噪声在不同时刻是相互独立的。假

定组网雷达系统中有 Ｎ部雷达跟踪同一目标，第
ｉ部雷达在ｋ时刻的量测方程［１９－２０］为：

Ｚｉｋ＝Ｈ
ｉ
ｋＸ
ｉ
ｋ＋Ｗ

ｉ
ｋ （３）

式中：Ｚｉｋ为第 ｉ部雷达在 ｋ时刻的量测向量；Ｈ
ｉ
ｋ

为量测矩阵；Ｗｉｋ是白色高斯量测噪声序列，其均
值为０、协方差为Ｒｉｋ，即Ｅ［Ｗ

ｉ
ｋ（Ｗ

ｉ
ｊ）
Ｔ］＝Ｒｉｋδｋｊ（ｉ＝

１，２，…，Ｎ）。因此量测噪声在不同时刻也是相互
独立的，同时假定过程噪声序列与量测噪声序列

以及目标初始状态是相互独立的。

１．２　适应滤波

记Ｎ部集中式组网雷达总的量测［２１］为：

Ｚｋ ＝∑
Ｎ

ｉ＝１
ｃｉｋＺ

ｉ
ｋ （４）

其中

ｃｉｋ ＝
１／Ｒｉｋ

∑
Ｎ

ｊ＝１
（１／Ｒｊｋ）

（５）

组网雷达系统跟踪机动目标的自适应卡尔曼

滤波基本方程［２２－２３］如下所示。

状态预测方程：

Ｘ＾ｋ｜ｋ－１＝Ｆｋ｜ｋ－１Ｘ
＾
ｋ－１｜ｋ－１ （６）

预测估计值协方差矩阵：

Ｐｋ｜ｋ－１＝Ｆｋ｜ｋ－１Ｐｋ－１｜ｋ－１Ｆ
Ｔ
ｋ｜ｋ－１＋Ｑｋ－１ （７）

增益矩阵：

Ｋｋ＝Ｐｋ｜ｋ－１Ｈ
Ｔ
ｋ［ＨｋＰｋ｜ｋ－１Ｈ

Ｔ
ｋ＋Ｒｋ］

－１ （８）
滤波估计值：

Ｘ＾ｋ｜ｋ＝Ｘ
＾
ｋ｜ｋ－１＋Ｋｋ［Ｚｋ－ＨｋＸ

＾
ｋ｜ｋ－１］ （９）

滤波估计值协方差矩阵：

Ｐｋ｜ｋ＝Ｐｋ｜ｋ－１－ＫｋＨｋＰｋ｜ｋ－１ （１０）
残差向量：

ｄｋ＝Ｚｋ－ＨｋＸ
＾
ｋ｜ｋ－１ （１１）

其均值Ｅ［ｄｋ］＝０。
协方差矩阵：

Ｓｋ＝Ｅ［ｄｋｄ
Ｔ
ｋ］

＝Ｅ［（Ｚｋ－ＨｋＸ
＾
ｋ｜ｋ－１）（Ｚｋ－ＨｋＸ

＾
ｋ｜ｋ－１）

Ｔ］

＝ＨｋＰｋ｜ｋ－１Ｈ
Ｔ
ｋ＋Ｒｋ （１２）

为便于分析，引入Ｌｙａｐｕｎｏｖ和Ｒｉｃｃａｔｉ运算符
ｆ１，ｆ２。

ｆ１（Ｘ）＝ＦＸＦ
Ｔ＋Ｑ （１３）

ｆ２（Ｘ）＝Ｘ－ＸＨ
Ｔ（ＨＸＨＴ＋Ｒ）－１ＨＸ （１４）

滤波误差协方差稳态值表示为：

·９８·
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珔Ｐ＝ｌｉｍ
ｋ→∞
Ｐｋ｜ｋ－１ （１５）

式中，珔Ｐ为方程ｆ１［ｆ２（Ｘ）］＝Ｘ的唯一半正定解。
于是有［２４－２５］：

珔Ｐ＝ｆｎ１［ｆ２（珔Ｐ）］

＝［Ｆ（Ｉ－ＫＨ）］ｎ珔Ｐ（ＦＴ）ｎ＋∑
ｎ－１

ｉ＝０
［Ｆ（Ｉ－ＫＨ）］ｉＱ（ＦＴ）ｉ

＝Ｆｎ珔Ｐ［（Ｉ－ＫＨ）ＴＦＴ］ｎ＋∑
ｎ－１

ｉ＝０
ＦｉＱ［（Ｉ－ＫＨ）ＴＦＴ］ｉ

（１６）
相应地，滤波估计增益稳态值为：

珚Ｋ＝珔ＰＨＴ（Ｈ珔ＰＨＴ＋Ｒ）－１ （１７）
机动检测自适应算法不依赖于目标机动的先

验假设，机动看成是目标动态特性的内部变化，而

不是状态噪声方差的加入。由于残差序列ｄｋ是零
均值和协方差为Ｓｋ的独立同分布高斯随机变量，
所以检测手段采用基于残差的χ２检测器。

检测器基于稳态残差协方差矩阵Ｓｋ归一化的
残差平方和距离函数，在ｋ时刻，检测准则［２６］为：

μｋ ＝∑
ｋ

ｉ＝ｋ－Ｌ＋１
ｄＴｉＳ′ｋｄｉ

＜ε Ｈ０
≥ε Ｈ{

１

（１８）

其中：Ｌ为检测窗口大小；ε为阈值大小；原假设
Ｈ０表示目标没有机动；备择假设 Ｈ１表示目标发
生机动；μｋ满足自由度为 ｍ的 χ

２分布。如果 μｋ
大于等于阈值ε，则认为目标发生了机动。

２　欺骗干扰原理、模型及影响分析

２．１　欺骗干扰原理

ＥＣＡＶ编队对组网雷达实施欺骗干扰的原理
如图１所示，每架 ＥＣＡＶ配备的数字射频存储器
（ＤｉｇｉｔａｌＲａｄｉｏＦｒｅｑｕｅｎｃｙＭｅｍｏｒｙ，ＤＲＦＭ）可以接
收、调制并转发雷达的发射信号，ＥＣＡＶ截获雷达
发射的脉冲信号，对其进行调制延迟转发，使得欺

骗干扰信号进入雷达并形成虚假目标点。通过控

制虚假目标相对于雷达的回波时延，就可以在雷

达与ＥＣＡＶ连线的延长线上指定位置产生虚假目
标，随着ＥＣＡＶ以一定方式运动，雷达探测到的虚
假目标也随之发生运动，累积的虚假目标点迹形

成虚假目标航迹［２７］。

由图１可知，ＥＣＡＶ编队对组网雷达实施欺
骗干扰还需要满足以下前提条件：①ＥＣＡＶ必须
处在雷达与虚假目标的连接视线（ＬｉｎｅＯｆＳｉｇｈｔ，
ＬＯＳ）上，保证每架ＥＣＡＶ对一部雷达实施欺骗干
扰；②ＥＣＡＶ平台小型化，不易被敌方雷达侦察
到，确保完成整个干扰流程；③ＥＣＡＶ侦察引导设
备灵敏度使其足以接收到雷达信号并精确测量其

参数，ＥＣＡＶ装备的 ＤＲＦＭ可以快速识别调制转

发所接收的雷达信号［１１］。

图１　对组网雷达实施航迹欺骗干扰
Ｆｉｇ．１　Ｐｈａｎｔｏｍｔｒａｃｋｄｅｃｅｐｔｉｏｎｊａｍｍｉｎｇ

ａｇａｉｎｓｔｎｅｔｔｅｄｒａｄａｒ

雷达、ＥＣＡＶ和假目标的空间位置关系如
图２所示。图２中：点Ｏ表示雷达的位置；点Ａ和
点Ｂ表示 ＥＣＡＶ和假目标的当前位置；点 Ｃ和 Ｄ
表示ＥＣＡＶ和假目标的下一位置；α为假目标运动
方向与雷达和假目标连线方向的夹角；β为ＥＣＡＶ
运动方向与雷达和假目标连线方向的夹角。

图２　位置关系
Ｆｉｇ．２　Ｐｏｓｉｔｉｏｎｒｅｌａｔｉｏｎ

２．１．１　距离时延
假设 ＥＣＡＶ与雷达的距离为 ｒ０，设定比该

ＥＣＡＶ径向距离更远的虚假目标与雷达的距离为
ｒｆ，那么虚假目标较ＥＣＡＶ的回波时延为：

τ＝２（ｒｆ－ｒ０）／ｃ （１９）
式中，ｃ为光速。由 ＥＣＡＶ编队对组网雷达实施
欺骗干扰的原理可知，在整个过程中首先得到的

是假目标点迹的参数和 ＥＣＡＶ的当前位置，即
图２中 ＯＡ、ＯＢ和 ＢＤ是已知的，需要求解的是
ＥＣＡＶ的下一位置 ＯＣ。如图 ２所示，在△ＯＢＤ
中，根据余弦定理可以求得：

·０９·



　第２期 王布宏，等：针对自适应滤波的组网雷达欺骗干扰优化策略

　 θ＝ａｒｃｃｏｓ ＯＢ２＋ ＯＤ ２－ ＢＤ ２

２ＯＢ·( )ＯＤ （２０）

在△ＯＡＣ中，根据正弦定理可以求得：

ＯＣ ＝ ＯＡ·ｓｉｎβ
ｓｉｎ（π－θ－β）

（２１）

将式（２１）代入式（１）可得：

τ＝２ｃ ＯＤ － ＯＡ·ｓｉｎβｓｉｎ（θ＋β( )） （２２）

从上述计算过程可以得知，在给定虚假目标

航迹后，能够通过递推计算得到 ＥＣＡＶ的运动特
征参数，只要 ＥＣＡＶ按此方式运动并逐步实施欺
骗干扰就能形成相应的虚假航迹［１５］。

２．１．２　多普勒频移
雷达系统有很多方法对跟踪目标进行测速，

最常用的就是脉冲多普勒频移测速法，它测量雷

达发射信号频率与回波信号频率的差值 ｆｄ，该频
率差值即为多普勒频率。相邻两次欺骗干扰之间

的时间间隔设为 Δｔ０，假定 ＥＣＡＶ在干扰点处的
速度为其在间隔 Δｔ０内匀速运动的速度，则可以
求出假目标和ＥＣＡＶ的运动速度为：

ｖｆ＝
ＢＤ
Δｔ０

（２３）

ｖ０＝
ＡＣ
Δｔ０

＝ ＯＡ·ｓｉｎθ
ｓｉｎ（θ＋β）·Δｔ０

（２４）

虚假目标应有的多普勒频率为：

ｆｄ＝
２ｖｆｃｏｓα
λ

（２５）

式中，λ为雷达发射信号的波长。
对于位置固定式雷达，ＥＣＡＶ的多普勒频率

为ｆ０。如果要产生指定速度大小的虚假目标，既
要给虚假目标设定相应的多普勒频率 ｆｄ，也要抵
消ＥＣＡＶ自身的多普勒频率。所以ＥＣＡＶ需要调
制的多普勒频率参数为：

ｆ′ｄ＝ｆｄ－ｆ０＝
１
λ
（２ｖｆｃｏｓα－２ｖ０ｃｏｓβ） （２６）

２．２　欺骗干扰模型

假设ＥＣＡＶ编队对组网雷达系统发起欺骗干
扰，其目标是降低雷达组网系统对于运动目标的

滤波估计性能。受攻击的雷达接收到一个时延发

生改变的虚假回波信号，从而得到有偏差的量测

数据［２８－２９］：

Ｚｉ′ｋ＝Ｈ
ｉ
ｋＸ
ｉ
ｋ＋Ｖ

ｉ
ｋ＋ΔＺ

ｉ＝Ｚｉｋ＋ΔＺ
ｉ （２７）

式中，Ｚｉ′ｋ为第ｉ部雷达在 ｋ时刻受到欺骗干扰后
的量测，ΔＺ为欺骗攻击引起的量测偏差。

于是量测变为：

Ｚｉ′ｋ＝
Ｚｉｋ ｉ∈ｕ

Ｚｉｋ＋ΔＺ ｉ∈{ υ
（２８）

式中，ｉ∈ｕ为未受到欺骗攻击的雷达，ｉ∈υ为受
到欺骗攻击的雷达。

此时残差可以写为：

ｄ′ｋ＝Ｇｋｄｋ＋ａｋ （２９）
式中，Ｇｋ∈Ｒ

ｎ×ｎ为线性系数矩阵。由于ｄｋ是零均
值和协方差为Ｓｋ的独立同分布高斯随机变量，显
而易见，ｄ′ｋ也是均值为零的独立同分布高斯随机
变量，方差为 ＧｋＳｋＧ

Ｔ
ｋ＋Φ。如果 ｄ′ｋ与 ｄｋ具有如

式（３０）所示相同的统计特征，那么根据机动检测
准则式（１８），受到欺骗干扰后的机动检测率与未
受到欺骗干扰时相同，由此可得式（３１）。

ＧｋＳｋＧ
Ｔ
ｋ＋Φ＝Ｓｋ （３０）

Ｓｋ－ＧｋＳｋＧ
Ｔ
ｋ＝Φ≥０ （３１）

２．３　欺骗干扰影响分析

组网雷达系统的状态预测方程和滤波估计在

受到欺骗干扰后变为：

Ｘ′ｋ｜ｋ－１＝ＦｋＸ′ｋ－１ （３２）
Ｘ′ｋ＝Ｘ′ｋ｜ｋ－１＋Ｋｋｄ′ｋ （３３）

因为满足式（３１）约束的欺骗干扰产生的残
差可以通过机动检测，所以滤波估计值会显著偏

离真实值。根据欺骗干扰前后的目标状态方程和

滤波估计可得：

Ｘｋ－Ｘ′ｋ｜ｋ－１＝Ｆｋ（Ｘｋ－１－Ｘ′ｋ－１）＋Ｗｋ－１ （３４）
Ｘｋ－Ｘ′ｋ＝Ｘｋ－Ｘ′ｋ｜ｋ－１－Ｋｋｄ′ｋ （３５）

进而滤波估计的误差协方差变为：

Ｐ′ｋ｜ｋ－１＝Ｅ［（Ｘｋ－Ｘ′ｋ｜ｋ－１）（Ｘｋ－Ｘ′ｋ｜ｋ－１）
Ｔ］

＝Ｆｋ｜ｋ－１Ｐ′ｋ－１｜ｋ－１Ｆ
Ｔ
ｋ｜ｋ－１＋Ｑｋ－１ （３６）

Ｐ′ｋ＝Ｅ［（Ｘｋ－Ｘ′ｋ）（Ｘｋ－Ｘ′ｋ）
Ｔ］

＝Ｐ′ｋ｜ｋ－１＋Ｋｋ（ＨＰｋ｜ｋ－１Ｈ
Ｔ＋Ｒ）ＫＴｋ－

　Ｅ［（Ｘｋ－Ｘ′ｋ｜ｋ－１）ｄ′
Ｔ
ｋＫ
Ｔ
ｋ］－Ｅ［Ｋｋｄ′ｋ（Ｘｋ－Ｘ′ｋ｜ｋ－１）

Ｔ］

（３７）
为计算式（３７）的最后两项，首先计算：

Ｘｋ－Ｘ′ｋ｜ｋ－１ ＝ＦＸｋ－１＋Ｗｋ－１－Ｆ（Ｘ′ｋ－１｜ｋ－２＋Ｋｄ′ｋ－１）

＝ＦｋＸ０＋∑
ｋ－１

ｌ＝０
ＦｌＷｋ－１－ｌ－Ｆ

ｋＸ′０－∑
ｋ－１

ｌ＝０
Ｆｌ＋１Ｋｄ′ｋ－１－ｌ

＝Ｆｋ（Ｘ０－Ｘ０｜０）＋∑
ｋ－１

ｌ＝０
ＦｌＷｋ－１－ｌ－∑

ｋ－１

ｌ＝０
Ｆｌ＋１Ｋｄ′ｋ－１－ｌ

（３８）
在上式最后一个等式中用到稳态假设Ｘ′０｜０ ＝

Ｘ＾０｜０，然后计算：

Ｘｋ－Ｘ
＾
ｋ｜ｋ－１ ＝ＦＸｋ－１＋Ｗｋ－１－Ｆ（Ｘ

＾
ｋ－１｜ｋ－２＋Ｋｄｋ－１）

＝ＦＸｋ－１＋Ｗｋ－１－Ｆ｛Ｘ
＾
ｋ－１｜ｋ－２＋

　Ｋ［Ｈ（Ｘｋ－１－Ｘ
＾
ｋ－１｜ｋ－２）＋Ｖｋ－１］｝

＝Ｆ（Ｉ－ＫＨ）（Ｘｋ－１－Ｘ
＾
ｋ－１｜ｋ－２）＋Ｗｋ－１－ＦＫＶｋ－１

（３９）

·１９·
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于是ｄ′ｋ可表示为：
ｄ′ｋ ＝Ｇｋｄｋ＋ａｋ
＝ＧｋＨ（Ｘｋ－Ｘ

＾
ｋ｜ｋ－１）＋ＧｋＶｋ＋ａｋ

＝ＧｋＨＦ（Ｉ－ＫＨ）（Ｘｋ－１－Ｘ
＾
ｋ－１｜ｋ－２）＋

　ＧｋＨｗｋ－１－ＧｋＨＦＫＶｋ－１＋ＧｋＶｋ＋ａｋ
＝ＧｋＨ［Ｆ（Ｉ－ＫＨ）］

ｋ（Ｘ０－Ｘ
＾
０｜０）＋

　∑
ｋ－１

ｌ＝０
ＧｋＨ［Ｆ（Ｉ－ＫＨ）］

ｌＷｋ－１－ｌ＋ＧｋＶｋ＋

　ａｋ－∑
ｋ－１

ｌ＝０
ＧｋＨ［Ｆ（Ｉ－ＫＨ）］

ｌＦＫＶｋ－１－ｌ （４０）

此时式（３７）的倒数第二项可以写为：
　Ｅ［（Ｘｋ－Ｘ′ｋ｜ｋ－１）ｄ′

Ｔ
ｋＫ
Ｔ］

＝Ｅ（［Ｆｋ（Ｘ０－Ｘ
＾
０｜０）＋∑

ｋ－１

ｌ＝０
ＦｌＷｋ－１－ｌ］｛ＧｋＨ（Ｉ－ＫＨ）

ｋ·

　（Ｘ０－Ｘ
＾
０｜０）＋∑

ｋ－１

ｌ＝０
ＧｋＨ［Ｆ（Ｉ－ＫＨ）］

ｌＷｋ－１－ｌ｝
ＴＫＴ）

＝｛ＦｋＥ［（Ｘ０－Ｘ
＾
０｜０）（Ｘ０－Ｘ

＾
０｜０）

Ｔ］［（Ｉ－ＫＨ）ＴＦＴ］ｋ＋

　∑
ｋ－１

ｌ＝０
ＦｌＥ（Ｗｋ－１－ｌＷ

Ｔ
ｋ－１－ｌ）［（Ｉ－ＫＨ）

ＴＦＴ］ｌ｝ＨＴＧＴｋＫ
Ｔ

＝｛Ｆｋ珔Ｐ［（Ｉ－ＫＨ）ＴＦＴ］ｋ＋∑
ｋ－１

ｌ＝０
ＦｌＱ［（Ｉ－ＫＨ）ＴＦＴ］ｌＨＴＧＴｋＫ

Ｔ

＝珔ＰＨＴＧＴｋＫ
Ｔ （４１）

同理可得：

Ｅ［Ｋｄ′ｋ（Ｘｋ－Ｘ′ｋ｜ｋ－１）
Ｔ］＝ＫＧｋＨ珔Ｐ （４２）

综上所述，将式（４１）和式（４２）代入式（３７）
中，可得欺骗干扰后的滤波估计误差协方差为：

Ｐ′ｋ＝Ｐ′ｋ｜ｋ－１＋珔ＰＨ
Ｔ（Ｈ珔ＰＨＴ＋Ｒ）－１Ｈ珔Ｐ－

　珔ＰＨＴＧＴｋ（Ｈ珔ＰＨ
Ｔ＋Ｒ）－１Ｈ珔Ｐ－

　珔ＰＨＴ（Ｈ珔ＰＨＴ＋Ｒ）－１ＧｋＨ
＝ＦＰ′ｋ－１Ｆ

Ｔ＋Ｑ＋珔ＰＨＴ（Ｓ－ＧＴｋＳ－ＳＧｋ）Ｈ珔Ｐ

（４３）
式中，Ｓ＝（Ｈ珔ＰＨＴ＋Ｒ）－１＞０。

３　欺骗干扰优化策略

根据上一节的推导结论，滤波估计误差协方

差表达式（４３）可以写作函数 Ｐ′ｋ（Ｇｋ），定义最优
欺骗干扰策略为 Ｇｋ，即当 Ｇｋ＝Ｇｋ 时，滤波估计
误差协方差最小，对应的虚假航迹精度最高。对

于任意Ｇｋ，都有 Ｐ′ｋ（Ｇｋ）－Ｐ′ｋ（Ｇｋ）为正半定矩
阵。接下来用误差协方差矩阵的迹来量化欺骗干

扰优化前后的虚假航迹精度。

ｔｒ［Ｐ′ｋ）＝ｔｒ（ＦＰ′ｋ－１Ｆ
Ｔ＋Ｑ＋珔ＰＨＴ（Ｓ－ＧＴｋＳ－ＳＧｋ）Ｈ珔Ｐ］

＝ｔｒ［Ｆｋ珔Ｐ（ＦＴ）ｋ］＋∑
ｋ－１

ｌ＝０
ｔｒ［ＦｌＱ（ＦＴ）ｌ］＋

　∑
ｋ

ｌ＝０
ｔｒ｛Ｆｌ［珔ＰＨＴ（Ｓ－ＧＴｌＳ－ＳＧｌ）Ｈ珔Ｐ］（Ｆ

Ｔ）ｌ｝

（４４）

由ｔｒ（Ａ＋Ｂ）＝ｔｒ（Ａ）＋ｔｒ（Ｂ），ｔｒ（ＡＢＣＤ）＝
ｔｒ（ＤＡＢＣ）和ｔｒ（ＸＴＹ）＝ｔｒ（ＸＹＴ），可得：
　ｔｒ［珔ＰＨＴ（Ｓ－ＧＴｋＳ－ＳＧＴ）Ｈ珔Ｐ］

＝ｔｒ（珔ＰＨＴＳＨ珔Ｐ）－ｔｒ（珔ＰＨＴＧＴｋＳＨ珔Ｐ）－ｔｒ（珔ＰＨ
ＴＳＧｋＨ珔Ｐ）

＝ｔｒ（珔ＰＨＴＳＨ珔Ｐ）－ｔｒ（ＳＨ珔Ｐ珔ＰＨＴＧＴｋ）－ｔｒ（Ｈ珔Ｐ珔ＰＨ
ＴＳＧｋ）

＝ｔｒ（珔ＰＨＴＳＨ珔Ｐ）－２ｔｒ（Ｈ珔Ｐ珔ＰＨＴＳＧｋ） （４５）
其中，Ｓ和Ｐ为半正定矩阵。

忽略式（４５）最后一个等式中的常量，最优欺
骗干扰策略等价于求解以下最优化问题。

ｍｉｎ
Ｇｋ∈Ｒｎ×ｎ

－ｔｒ（Ｈ珔Ｐ珔ＰＨＴＳＧｋ）

ｓ．ｔ． ＧｋＳＧ
Ｔ
ｋ－Ｓ≤０

（４６）

为求解上述优化问题，使用矩阵 Ｓｃｈｕｒ补理
论来把约束条件转换为线性矩阵不等式。

ｍｉｎ
Ｇｋ∈Ｒｎ×ｎ

－ｔｒ（Ｈ珔Ｐ珔ＰＨＴＳＧｋ）

ｓ．ｔ．
Ｓ Ｇｋ
ＧＴｋ Ｓ[ ]－１ ≥０

（４７）

这样欺骗干扰优化策略就转化为求解半定规

划凸优化问题。基于前文的分析推导，针对自适

应滤波的组网雷达欺骗干扰优化策略实施过

程为：

１）干扰侦察，获得敌方雷达的发射信号波
形、信号强度和脉冲重复周期等先验信息；

２）设定虚假航迹信息，设计出满足组网雷达
点迹关联准则的虚假目标，对组网雷达实施航迹

欺骗干扰的ＥＣＡＶ编队在满足基本的空间几何约
束和动力学约束条件［１１，１５］的同时，转发的虚假目

标信号量测的残差还应该满足式（４７）求解出的
线性系数矩阵；

３）在对ＥＣＡＶ自身状态进行测量的基础上，
依据第２节分析的欺骗干扰原理递推计算 ＥＣＡＶ
自身运动参数，并逐步实施干扰；

４）干扰任务结束。

４　仿真分析

假设有３部雷达进行组网，其中雷达１作为
坐标原点，以此建立笛卡尔直角坐标系，存在３架
ＥＣＡＶ在组网雷达探测范围内飞行。仿真时间长
度为３００ｓ，ＥＣＡＶ分别对每一部雷达发起假目标
欺骗干扰，欺骗干扰参数根据上文所述凸优化问

题，利用 ＭＡＴＬＡＢ中的 ＣＶＸ工具箱进行求解。
其中，３部组网雷达的各项参数见表１。

·２９·
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表１　组网雷达参数
Ｔａｂ．１　Ｎｅｔｔｅｄｒａｄａｒｐａｒａｍｅｔｅｒ

雷达

编号

位置

坐标／ｋｍ
测距

精度／ｍ
测角精

度／ｒａｄ
测速

精度／（ｍ／ｓ）

１ （０，０，０） ２５ ０．００２ ２

２ （０，２０，０） ３０ ０．００１ ４

３ （２０，０，０） １５ ０．００２ ３

每一部雷达独立进行信号处理和点迹录取，

然后将数据传送给组网雷达融合中心。融合中心

首先进行误差配准，对不同的雷达进行系统误差

校正；然后进行坐标变换，将来源于不同雷达的量

测数据转换到同一个坐标系下（数据融合处理中

心坐标系），并采用概率数据互联算法进行数据

关联、同源检验；最后进行自适应滤波估计，实现

对目标的跟踪。

４．１　虚假目标不发生机动

在本节的仿真情景下，３架 ＥＣＡＶ分别对 ３
部组网雷达进行欺骗干扰，产生的虚假目标不发

生机动且做匀速运动，此时的状态转移矩

阵［３０］为：

Ｆｃｖ＝ｄｉａｇ（Ａｃｖ，Ａｃｖ，Ａｃｖ） （４８）

Ａｃｖ＝
１ ΔＴ ０
０ １ ０









０ ０ １

（４９）

式中，ΔＴ为雷达采样时间间隔，取为１ｓ；设定的
虚假目标航迹和欺骗干扰优化前后分别产生的虚

假目标滤波航迹如图３所示。组网雷达融合中心
在欺骗干扰优化前后的滤波估计误差协方差矩阵

的迹如图４所示。

图３　匀速虚假目标的航迹
Ｆｉｇ．３　Ｆｌｉｇｈｔｐａｔｈｏｆｆａｌｓｅｔａｒｇｅｔｗｉｔｈｃｏｎｓｔａｎｔｖｅｌｏｃｉｔｙ

当虚假目标不发生机动且做匀速运动时，采

用优化后的欺骗干扰策略对组网雷达进行干扰

后，滤波估计误差协方差矩阵的迹小于优化前的

图４　误差协方差矩阵的迹（虚假目标不发生机动）
Ｆｉｇ．４　Ｔｒａｃｅｏｆｅｒｒｏｒｃｏｖａｒｉａｎｃｅｍａｔｒｉｘ
（ｆａｌｓｅｔａｒｇｅｔｓｄｏｎ′ｔｏｃｃｕｒｉｎｍａｎｏｅｕｖｒｅｓ）

迹，即虚假航迹精度更高，欺骗干扰效果更好。误

差协方差收敛速度基本不受影响，本文所提的欺

骗干扰优化策略在产生的虚假目标不发生机动时

也有效。

４．２　虚假目标发生机动

在本节的仿真情景下，３架 ＥＣＡＶ分别对 ３
部组网雷达进行欺骗干扰，产生的虚假目标发生

机动且做匀加速运动，此时的状态转移矩

阵［３０］为：

Ｆｃａ＝ｄｉａｇ（Ａｃａ，Ａｃａ，Ａｃａ） （５０）

Ａｃａ＝
１ ΔＴ ０．５（ΔＴ）２

０ １ ΔＴ








０ ０ １

（５１）

式中，ΔＴ为雷达采样时间间隔，取为１ｓ。设定的
虚假目标航迹和欺骗干扰优化前后分别产生的虚

假目标滤波航迹如图５所示。

图５　匀加速虚假目标的航迹
Ｆｉｇ．５　Ｆｌｉｇｈｔｐａｔｈｏｆｆａｌｓｅｔａｒｇｅｔｗｉｔｈｃｏｎｓｔａｎｔａｃｃｅｌｅｒａｔｉｏｎ

当虚假目标发生机动且做匀加速运动时，欺

骗干扰优化前后的残差平方和距离函数值如图６

·３９·
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和图７所示。采用优化前的欺骗干扰策略产生的
机动虚假目标残差平方和距离函数值 μｋ多数大
于机动检测阈值，被组网雷达检测出机动状态；而

优化后的欺骗干扰策略产生的机动虚假目标残差

平方和距离函数值基本小于机动检测阈值，没有

被组网雷达检测出机动状态。

图６　欺骗干扰优化前的μｋ
Ｆｉｇ．６　μｋｂｅｆｏｒｅｏｐｔｉｍｉｚｅｄｄｅｃｅｐｔｉｏｎｊａｍｍｉｎｇ

图７　欺骗干扰优化后的μｋ
Ｆｉｇ．７　μｋａｆｔｅｒｏｐｔｉｍｉｚｅｄｄｅｃｅｐｔｉｏｎｊａｍｍｉｎｇ

组网雷达融合中心在欺骗干扰优化前后的滤

波估计误差协方差矩阵的迹如图８所示。当虚假

目标发生机动且做匀加速运动时，采用优化后的

欺骗干扰策略对组网雷达进行干扰后，滤波估计

误差协方差矩阵的迹小于优化前的迹，即虚假航

迹精度更高，欺骗干扰效果更好。并且在收敛后

要大于非机动时的迹，这是因为组网雷达未检测

出优化后欺骗干扰策略产生的虚假目标机动状

态，而仍然采用匀速模型滤波，仿真结果证明了欺

骗干扰优化策略的有效性。

图８　误差协方差矩阵的迹（虚假目标发生机动）
Ｆｉｇ．８　Ｔｒａｃｅｏｆｅｒｒｏｒｃｏｖａｒｉａｎｃｅｍａｔｒｉｘ

（ｆａｌｓｅｔａｒｇｅｔｍａｎｅｕｖｅｒｓ）

５　结论

在组网雷达对抗中，能够产生稳定航迹的欺

骗干扰策略是一种有力的干扰手段。本文从理论

上推导了在目标机动检测约束下，虚假目标欺骗

干扰对集中式组网雷达自适应滤波估计误差协方

差的影响关系式，然后用误差协方差矩阵的迹来

量化欺骗干扰效果，将欺骗干扰优化策略转化为

求解半定规划凸优化问题。对于分布式和混合式

结构组网雷达系统的欺骗干扰优化策略还需要进

一步的研究。

参考文献（Ｒｅｆｅｒｅｎｃｅｓ）

［１］　ＹＵＨ Ｌ，ＺＨＡＮＧＪ，ＺＨＡＮＧＬＲ，ｅｔａｌ．Ｐｏｌａｒｉｍｅｔｒｉｃ
ｍｕｌｔｉｐｌｅｒａｄａｒａｒｃｈｉｔｅｃｔｕｒｅｓｗｉｔｈ ｄｉｓｔｒｉｂｕｔｅｄ ａｎｔｅｎｎａｓｆｏｒ
ｄｉｓｃｒｉｍｉｎａｔｉｎｇ ｂｅｔｗｅｅｎ ｒａｄａｒ ｔａｒｇｅｔｓ ａｎｄ ｄｅｃｅｐｔｉｏｎ
ｊａｍｍｉｎｇ［Ｊ］．ＤｉｇｉｔａｌＳｉｇｎａｌＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ，２０１９，９０：４６－５３．

［２］　高磊，曾勇虎，汪连栋，等．对成像雷达的间歇采样非均
匀转发干扰方法［Ｊ］．国防科技大学学报，２０１９，４１（２）：
１３２－１３７．
ＧＡＯＬ，ＺＥＮＧＹＨ，ＷＡＮＧＬＤ，ｅｔａｌ．Ｊａｍｍｉｎｇｍｅｔｈｏｄｔｏ
ｉｍａｇｉｎｇ ｒａｄａｒｕｓｉｎｇ ｉｎｔｅｒｍｉｔｔｅｎｔｓａｍｐｌｉｎｇ ｕｎｕｎｉｆｏｒｍｌｙ
ｒｅｐｅａｔｅｒ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＮａｔｉｏｎａｌＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙｏｆＤｅｆｅｎｓｅ
Ｔｅｃｈｎｏｌｏｇｙ，２０１９，４１（２）：１３２－１３７．（ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ）

［３］　ＣＯＬＵＣＣＩＡＡ，ＲＩＣＣＩＧ．ＡＢＯＲＴｌｉｋｅｄｅｔｅｃｔｉｏｎｓｔｒａｔｅｇｉｅｓｔｏ
ｃｏｍｂａｔｐｏｓｓｉｂｌｅｄｅｃｅｐｔｉｖｅＥＣＭ ｓｉｇｎａｌｓｉｎａｎｅｔｗｏｒｋｏｆ
ｒａｄａｒｓ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＳｉｇｎａｌＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ，２０１５，
６３（１１）：２９０４－２９１４．

［４］　ＴＩＡＮＴＷ，ＺＨＡＮＧＴＸ，ＫＯＮＧＬＪ．Ｔｉｍｅｌｉｎｅｓｓｃｏｎｓｔｒａｉｎｅｄ
ｔａｓｋｓｃｈｅｄｕｌｉｎｇｆｏｒｍｕｌｔｉｆｕｎｃｔｉｏｎｒａｄａｒｎｅｔｗｏｒｋ［Ｊ］．ＩＥＥＥ
ＳｅｎｓｏｒｓＪｏｕｒｎａｌ，２０１９，１９（２）：５２５－５３４．

［５］　ＬＩＸＴ，ＺＨＡＮＧＴＸ，ＹＩＷ，ｅｔａｌ．Ｒａｄａｒｓｅｌｅｃｔｉｏｎｂａｓｅｄｏｎ
ｔｈｅ ｍｅａｓｕｒｅｍｅｎｔ ｉｎｆｏｒｍａｔｉｏｎ ａｎｄ ｔｈｅ ｍｅａｓｕｒｅｍｅｎｔ
ｃｏｍｐｅｎｓａｔｉｏｎｆｏｒｔａｒｇｅｔｔｒａｃｋｉｎｇｉｎｒａｄａｒｎｅｔｗｏｒｋ［Ｊ］．ＩＥＥＥ
ＳｅｎｓｏｒｓＪｏｕｒｎａｌ，２０１９，１９（１８）：７９２３－７９３５．

［６］　ＰＡＴＥＬＪＳ，ＦＩＯＲＡＮＥＬＬＩＦ，ＲＩＴＣＨＩＥＭ，ｅｔａｌ．Ｆｕｓｉｏｎｏｆ
ｄｅｅｐｒｅｐｒｅｓｅｎｔａｔｉｏｎｓｉｎｍｕｌｔｉｓｔａｔｉｃｒａｄａｒｎｅｔｗｏｒｋｓｔｏｃｏｕｎｔｅｒａｃｔ
ｔｈｅｐｒｅｓｅｎｃｅｏｆｓｙｎｔｈｅｔｉｃｊａｍｍｉｎｇ［Ｊ］．ＩＥＥＥＳｅｎｓｏｒｓＪｏｕｒｎａｌ，

·４９·



　第２期 王布宏，等：针对自适应滤波的组网雷达欺骗干扰优化策略

２０１９，１９（１５）：６３６２－６３７０．
［７］　崔玉娟，察豪．改进ＩＡＨＰＣＩＭ模型的雷达组网探测能力

评估方法［Ｊ］．国防科技大学学报，２０１７，３９（３）：
１５８－１６４．
ＣＵＩＹＪ，ＣＨＡＨ．Ａｓｓｅｓｓｍｅｎｔｍｅｔｈｏｄｆｏｒｒａｄａｒｎｅｔｗｏｒｋ
ｄｅｔｅｃｔｉｏｎｃａｐａｂｉｌｉｔｉｅｓｏｆｔｈｅｉｍｐｒｏｖｅｄＩＡＨＰＣＩＭｍｏｄｅｌ［Ｊ］．
ＪｏｕｒｎａｌｏｆＮａｔｉｏｎａｌＵｎｉｖｅｒｓｉｔｙｏｆＤｅｆｅｎｓｅＴｅｃｈｎｏｌｏｇｙ，２０１７，
３９（３）：１５８－１６４．（ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ）

［８］　ＺＨＡＯＳＳ，ＺＨＯＵＹ，ＺＨＡＮＧＬＲ，ｅｔａｌ．Ｄｉｓｃｒｉｍｉｎａｔｉｏｎ
ｂｅｔｗｅｅｎｒａｄａｒｔａｒｇｅｔｓａｎｄｄｅｃｅｐｔｉｏｎｊａｍｍｉｎｇｉｎｄｉｓｔｒｉｂｕｔｅｄ
ｍｕｌｔｉｐｌｅｒａｄａｒａｒｃｈｉｔｅｃｔｕｒｅｓ［Ｊ］． ＩＥＴ Ｒａｄａｒ， Ｓｏｎａｒ＆
Ｎａｖｉｇａｔｉｏｎ，２０１７，１１（７）：１１２４－１１３１．

［９］　ＮＯＵＲＩＭ，ＭＩＶＥＨＣＨＹＭ，ＳＡＢＡＨＩＭ Ｆ．Ｎｏｖｅｌａｎｔｉ
ｄｅｃｅｐｔｉｏｎｊａｍｍｉｎｇｍｅｔｈｏｄｂｙｍｅａｓｕｒｉｎｇｐｈａｓｅｎｏｉｓｅｏｆ
ｏｓｃｉｌｌａｔｏｒｓｉｎＬＦＭＣＷ ｔｒａｃｋｉｎｇｒａｄａｒｓｅｎｓｏｒｎｅｔｗｏｒｋｓ［Ｊ］．
ＩＥＥＥＡｃｃｅｓｓ，２０１７，５：１１４５５－１１４６７．

［１０］　ＬＩＳＹ，ＺＨＡＮＧＬＲ，ＬＩＵＮ，ｅｔａｌ．Ａｄａｐｔｉｖｅｄｅｔｅｃｔｉｏｎｗｉｔｈ
ｃｏｎｉｃｒｅｊｅｃｔｉｏｎｔｏｓｕｐｐｒｅｓｓｄｅｃｅｐｔｉｖｅｊａｍｍｉｎｇｆｏｒｆｒｅｑｕｅｎｃｙ
ｄｉｖｅｒｓｅＭＩＭＯｒａｄａｒ［Ｊ］．ＤｉｇｉｔａｌＳｉｇｎａｌＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ，２０１７，
６９：３２－４０．

［１１］　ＲＡＴＮＯＯ Ａ， ＳＨＩＭＡ Ｔ． Ｆｏｒｍａｔｉｏｎｆｌｙｉｎｇｇｕｉｄａｎｃｅｆｏｒ
ｃｏｏｐｅｒａｔｉｖｅｒａｄａｒｄｅｃｅｐｔｉｏｎ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＧｕｉｄａｎｃｅ，
Ｃｏｎｔｒｏｌ，ａｎｄＤｙｎａｍｉｃｓ，２０１２，３５（６）：１７３０－１７３９．

［１２］　ＤＨＡＮＡＮＪＡＹＮ，ＧＨＯＳＥＤ，ＫＵＤＵＶＡＬＬＩＡ．Ｇｅｎｅｒａｔｉｏｎｏｆ
ａｃｌａｓｓｏｆｐｒｏｐｏｒｔｉｏｎａｌｎａｖｉｇａｔｉｏｎｇｕｉｄｅｄｉｎｔｅｒｃｅｐｔｏｒｐｈａｎｔｏｍ
ｔｒａｃｋｓ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＧｕｉｄａｎｃｅ，Ｃｏｎｔｒｏｌ，ａｎｄＤｙｎａｍｉｃｓ，
２０１５，３８（１１）：２２０６－２２１５．

［１３］　赵珊珊，张林让，李强，等．分布式多站雷达转发式欺骗
干扰研究 ［Ｊ］．电子与信息学报，２０１７，３９（１）：
１３８－１４３．
ＺＨＡＯＳＳ，ＺＨＡＮＧＬＲ，ＬＩＱ，ｅｔａｌ．Ｒｅｓｅａｒｃｈｏｎｒｅｐｅａｔｅｒ
ｊａｍｍｉｎｇａｇａｉｎｓｔｄｉｓｔｒｉｂｕｔｅｄｍｕｌｔｉｐｌｅｒａｄａｒｓｙｓｔｅｍ［Ｊ］．Ｊｏｕｒｎａｌ
ｏｆＥｌｅｃｔｒｏｎｉｃｓ＆ ＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＴｅｃｈｎｏｌｏｇｙ，２０１７，３９（１）：
１３８－１４３．（ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ）

［１４］　柳向，李东生．对分布式组网雷达的航迹欺骗偏差补偿
技术 ［Ｊ］．系统工程与电子技术，２０１８，４０（６）：
１２５５－１２６４．
ＬＩＵＸ，ＬＩＤＳ．Ｄｅｖｉａｔｉｏｎｃｏｍｐｅｎｓａｔｉｏｎｆｏｒｐｈａｎｔｏｍｔｒａｃｋｓ
ｊａｍｍｉｎｇａｇａｉｎｓｔｄｉｓｔｒｉｂｕｔｅｄｒａｄａｒｎｅｔｗｏｒｋ［Ｊ］．Ｓｙｓｔｅｍｓ
ＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇａｎｄＥｌｅｃｔｒｏｎｉｃｓ，２０１８，４０（６）：１２５５－１２６４．
（ｉｎＣｈｉｎｅｓｅ）

［１５］　袁天，陶建锋，李兴成．基于关联准则的主瓣航迹欺骗干
扰方法［Ｊ］．系统工程与电子技术，２０１８，４０（２）：
２７３－２７９．
ＹＵＡＮＴ，ＴＡＯＪＦ，ＬＩＸＣ．Ｍａｉｎｌｏｂｅｔｒａｃｋｄｅｃｅｐｔｉｏｎ
ｊａｍｍｉｎｇｍｅｔｈｏｄｂａｓｅｄｏｎａｓｓｏｃｉａｔｉｏｎｒｕｌｅ［Ｊ］．Ｓｙｓｔｅｍｓ
ＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇａｎｄＥｌｅｃｔｒｏｎｉｃｓ，２０１８，４０（２）：２７３－２７９．（ｉｎ
Ｃｈｉｎｅｓｅ）

［１６］　ＬＩＵ Ｘ， ＬＩＤ Ｓ． Ａ ｔｈｒｅｅｄｉｍｅｎｓｉｏｎａｌｐｈａｎｔｏｍ ｔｒａｃｋ
ｇｅｎｅｒａｔｉｏｎｆｏｒｒａｄａｒｎｅｔｗｏｒｋｄｅｃｅｐｔｉｏｎ（Ｊａｎｕａｒｙ２０１９）［Ｊ］．
ＩＥＥＥＡｃｃｅｓｓ，２０１９，７：２７２８８－２７３０１．

［１７］　ＹＡＮＪＫ，ＰＵＷ Ｑ，ＬＩＵＨＷ，ｅｔａｌ．Ｃｏｏｐｅｒａｔｉｖｅｔａｒｇｅｔ
ａｓｓｉｇｎｍｅｎｔａｎｄｄｗｅｌｌａｌｌｏｃａｔｉｏｎｆｏｒｍｕｌｔｉｐｌｅｔａｒｇｅｔｔｒａｃｋｉｎｇｉｎ

ｐｈａｓｅｄａｒｒａｙｒａｄａｒｎｅｔｗｏｒｋ［Ｊ］．ＳｉｇｎａｌＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ，２０１７，
１４１：７４－８３．

［１８］　ＳＯＢＨＡＮＩＢ，ＰＡＯＬＩＮＩＥ，ＧＩＯＲＧＥＴＴＩＡ，ｅｔａｌ．Ｔａｒｇｅｔ
ｔｒａｃｋｉｎｇｆｏｒＵＷＢｍｕｌｔｉｓｔａｔｉｃｒａｄａｒｓｅｎｓｏｒｎｅｔｗｏｒｋｓ［Ｊ］．ＩＥＥＥ
ＪｏｕｒｎａｌｏｆＳｅｌｅｃｔｅｄＴｏｐｉｃｓｉｎＳｉｇｎａｌＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ，２０１４，８（１）：
１２５－１３６．

［１９］　ＹＡＮＪＫ，ＬＩＵＨ Ｗ，ＰＵＷ Ｑ，ｅｔａｌ．Ｊｏｉｎｔｔｈｒｅｓｈｏｌｄ
ａｄｊｕｓｔｍｅｎｔａｎｄｐｏｗｅｒａｌｌｏｃａｔｉｏｎｆｏｒｃｏｇｎｉｔｉｖｅｔａｒｇｅｔｔｒａｃｋｉｎｇｉｎ
ａｓｙｎｃｈｒｏｎｏｕｓｒａｄａｒｎｅｔｗｏｒｋ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＳｉｇｎａｌ
Ｐｒｏｃｅｓｓｉｎｇ，２０１７，６５（１２）：３０９４－３１０６．

［２０］　ＷＡＮＧＳＬ，ＢＩＤＰ，ＲＵＡＮＨＬ，ｅｔａｌ．Ｃｏｇｎｉｔｉｖｅｓｔｒｕｃｔｕｒｅ
ａｄａｐｔｉｖｅ ｐａｒｔｉｃｌｅ ｆｉｌｔｅｒ ｆｏｒ ｒａｄａｒ ｍａｎｏｅｕｖｒｉｎｇ ｔａｒｇｅｔ
ｔｒａｃｋｉｎｇ［Ｊ］．ＩＥＴ Ｒａｄａｒ， Ｓｏｎａｒ＆ Ｎａｖｉｇａｔｉｏｎ， ２０１８，
１３（１）：２３－３０．

［２１］　ＳＨＩＣ Ｇ，ＺＨＯＵ ＪＪ，ＷＡＮＧ Ｆ． Ａｄａｐｔｉｖｅｒｅｓｏｕｒｃｅ
ｍａｎａｇｅｍｅｎｔａｌｇｏｒｉｔｈｍ ｆｏｒｔａｒｇｅｔｔｒａｃｋｉｎｇｉｎｒａｄａｒｎｅｔｗｏｒｋ
ｂａｓｅｄｏｎｌｏｗｐｒｏｂａｂｉｌｉｔｙｏｆｉｎｔｅｒｃｅｐｔ［Ｊ］．Ｍｕｌｔｉｄｉｍｅｎｓｉｏｎａｌ
ＳｙｓｔｅｍｓａｎｄＳｉｇｎａｌＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ，２０１８，２９：１２０３－１２２６．

［２２］　ＮＥＴＴＯＭ，ＭＩＬＩＬ．ＡｒｏｂｕｓｔｄａｔａｄｒｉｖｅｎｋｏｏｐｍａｎＫａｌｍａｎ
ｆｉｌｔｅｒｆｏｒｐｏｗｅｒｓｙｓｔｅｍｓｄｙｎａｍｉｃｓｔａｔｅｅｓｔｉｍａｔｉｏｎ［Ｊ］．ＩＥＥＥ
ＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＰｏｗｅｒＳｙｓｔｅｍｓ，２０１８，３３（６）：７２２８－７２３７．

［２３］　ＤＥＮＧＺＬ，ＺＨＡＮＧＰ，ＱＩＷＪ，ｅｔａｌ．Ｓｅｑｕｅｎｔｉａｌｃｏｖａｒｉａｎｃｅ
ｉｎｔｅｒｓｅｃｔｉｏｎｆｕｓｉｏｎＫａｌｍａｎｆｉｌｔｅｒ［Ｊ］．ＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＳｃｉｅｎｃｅｓ，
２０１２，１８９：２９３－３０９．

［２４］　ＱＩＷ Ｊ，ＺＨＡＮＧＰ，ＤＥＮＧＺＬ．Ｒｏｂｕｓｔｗｅｉｇｈｔｅｄｆｕｓｉｏｎ
ｔｉｍｅｖａｒｙｉｎｇＫａｌｍａｎｓｍｏｏｔｈｅｒｓｆｏｒｍｕｌｔｉｓｅｎｓｏｒｓｙｓｔｅｍ ｗｉｔｈ
ｕｎｃｅｒｔａｉｎｎｏｉｓｅｖａｒｉａｎｃｅｓ［Ｊ］．ＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＳｃｉｅｎｃｅｓ，２０１４，
２８２：１５－３７．

［２５］　ＱＩＷ Ｊ，ＺＨＡＮＧＰ，ＤＥＮＧＺＬ．Ｗｅｉｇｈｔｅｄｆｕｓｉｏｎｒｏｂｕｓｔ
ｓｔｅａｄｙｓｔａｔｅＫａｌｍａｎ ｆｉｌｔｅｒｓｆｏｒｍｕｌｔｉｓｅｎｓｏｒｓｙｓｔｅｍ ｗｉｔｈ
ｕｎｃｅｒｔａｉｎ ｎｏｉｓｅ ｖａｒｉａｎｃｅｓ［Ｊ］． Ｊｏｕｒｎａｌ ｏｆ Ａｐｐｌｉｅｄ
Ｍａｔｈｅｍａｔｉｃｓ，２０１４，２０１４：１－１１．

［２６］　ＷＡＮＧＳＬ，ＢＩＤＰ，ＲＵＡＮＨＬ，ｅｔａｌ．Ｒａｄａｒｍａｎｅｕｖｅｒｉｎｇ
ｔａｒｇｅｔ ｔｒａｃｋｉｎｇ ａｌｇｏｒｉｔｈｍ ｂａｓｅｄ ｏｎ ｈｕｍａｎ ｃｏｇｎｉｔｉｏｎ
ｍｅｃｈａｎｉｓｍ［Ｊ］． ＣｈｉｎｅｓｅＪｏｕｒｎａｌｏｆＡｅｒｏｎａｕｔｉｃｓ，２０１９，
３２（７）：１６９５－１７０４．

［２７］　ＺＨＡＯＳＳ，ＺＨＡＮＧＬＲ，ＺＨＯＵＹ，ｅｔａｌ．Ｓｉｇｎａｌｆｕｓｉｏｎ
ｂａｓｅｄａｌｇｏｒｉｔｈｍｓｔｏｄｉｓｃｒｉｍｉｎａｔｅｂｅｔｗｅｅｎｒａｄａｒｔａｒｇｅｔｓａｎｄ
ｄｅｃｅｐｔｉｏｎ ｊａｍｍｉｎｇ ｉｎ ｄｉｓｔｒｉｂｕｔｅｄ ｍｕｌｔｉｐｌｅｒａｄａｒ
ａｒｃｈｉｔｅｃｔｕｒｅｓ［Ｊ］．ＩＥＥＥＳｅｎｓｏｒｓＪｏｕｒｎａｌ，２０１５，１５（１１）：
６６９７－６７０６．

［２８］　ＧＵＯＹＦ，ＬＩＡＯＧＳ，ＬＩＪ，ｅｔａｌ．Ａｎｉｍｐｒｏｖｅｄｒａｎｇｅ
ｄｅｃｅｐｔｉｏｎｊａｍｍｉｎｇｒｅｃｏｇｎｉｔｉｏｎｍｅｔｈｏｄｆｏｒｂｉｓｔａｔｉｃＭＩＭＯ
ｒａｄａｒ［Ｊ］．ＤｉｇｉｔａｌＳｉｇｎａｌＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ，２０１９，９５：１０２５７８．

［２９］　ＨＵＡＮＧＤＴ，ＣＵＩＧＬ，ＹＵＸＸ，ｅｔａｌ．Ｊｏｉｎｔｒａｎｇｅｖｅｌｏｃｉｔｙ
ｄｅｃｅｐｔｉｏｎｊａｍｍｉｎｇｓｕｐｐｒｅｓｓｉｏｎｆｏｒＳＩＭＯ ｒａｄａｒ［Ｊ］．ＩＥＴ
Ｒａｄａｒ，Ｓｏｎａｒ＆Ｎａｖｉｇａｔｉｏｎ，２０１９，１３（１）：１１３－１２２．

［３０］　ＬＥＥＣＪ，ＷＯＮＪＹ，ＰＡＥＤＳ，ｅｔａｌ．Ｈｙｂｒｉｄｐａｒｔｉｃｌｅ／
ｅｘｔｅｎｄｅｄｆｉｎｉｔｅｍｅｍｏｒｙｆｉｌｔｅｒｔｏｉｍｐｒｏｖｅｔａｒｇｅｔｔｒａｃｋｉｎｇ
ａｃｃｕｒａｃｙｏｆｒａｄａｒｍｅａｓｕｒｅｍｅｎｔｉｎｈａｒｓｈｅｎｖｉｒｏｎｍｅｎｔｓ［Ｊ］．
ＪｏｕｒｎａｌｏｆＥｌｅｃｔｒｉｃａｌＥｎｇｉｎｅｅｒｉｎｇ＆Ｔｅｃｈｎｏｌｏｇｙ，２０１９，１４：
１７４９－１７５８．

·５９·


